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摘  要 

呼吸系统是人和动物重要的生理器官之一，位于新生和成年哺乳动物延髓腹外侧区的pre-Bötzinger复合

体被认为是呼吸节律产生的中枢，对于研究呼吸系统起着很重要的作用，正常状态和病理状态下呼吸节

律有所不同。本文基于pre-Bötzinger复合体耦合神经元模型，利用相平面分析、分岔分析和快慢动力学

分析等方法，研究了耦合pre-Bötzinger复合体的簇放电模式及其转迁机制。结果表明钠电导(gNa)对耦

合pre-Bötzinger复合体中兴奋性神经元的簇放电节律有重要的影响。 
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Abstract 
Respiratory system is one of the important physiological organs of human and animal. The pre- 
Bötzinger complex (pre-BötC) is located at a ventrolateral medulla of humans and other mammals, 
which is considered to be the center for the generation of respiratory rhythms. Respiratory rhythm 
differs between normal and pathological states, which plays an important role in studying the res-
piratory system. In this paper, we investigate the bursting and their dynamic mechanisms by 
phase plane analysis, fast-slow decomposition and bifurcation analysis in coupled-neuron model 
of the pre-BötC. The results indicate that the Na conductance (gNa) has an important effect on the 
excitatory neural bursting patterns in the pre-Botzinger complex.  
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1. 引言 

呼吸运动是一种常见的生理活动。1991 年，Smith 等人发现位于人类和其他哺乳动物脑干的 pre- 
Bötzinger 复合体(pre-BötC)似乎是呼吸节律产生的关键部位[1]。该复合体包含了所有已知类型的呼吸神

经元[2]。已有研究表明兴奋性中间神经元的切片起源于前 pre-BötC，Rekling 等发现这种中间神经元具有

类似于心脏起搏器的内在特性[3]。此外，Wei 等人检测了 SST 免疫反应性及其与 NK1R (神经激肽 1 受

体)在 pre-BötC 中的突触关系[4]。 
现代神经元电生理模型的数学框架源于霍奇金和赫胥黎的H-H模型[5]。通过一系列设计精妙的实验，

发现乌贼巨大轴突中离子电流的产生可以用轴突膜中钠离子和钾离子通道电导率的变化来解释，基于数

理科学知识和方法，建立了基于钠离子和钾离子电导随膜电位和时间变化的数学模型，首次建立了描述

动作电位产生的一系列微分方程，即霍奇金–赫胥黎模型(H-H 模型)，是神经元电生理模型史的重大里程

碑。基于霍奇金和赫胥黎提出的离子通道模型，Butera 等人建立了描述 pre-BötC 动作电位的两个最小神

经元模型，并研究了耦合神经元的控制和同步[6] [7]。在此推动下，Toporikova 和 Butera 在 2011 年提出

了 pre-BötC 的双室数学模型(TB 模型)，其中包括依赖于 INaP的胞体簇和依赖于 ICAN的树突簇[8]。Rubin
在 2013 年改进了 TB 模型[9]。 

快慢变量分离以及分岔分析往往可以很好解释神经元系统中不同簇放电模式及其转迁机制[10]-[15]。
该方法也被应用于研究非神经元系统中的簇和其他现象[16] [17] [18]。根据 Izhikevich 介绍的分类，簇可

分为不同类型[19]。利用快慢分析和分岔分析，段等人研究了 pre-BötC 双室模型中钠电导(gNa)和钾电导

(gK)对簇放电模式及其转迁机制的影响[20]。吕等人研究了 gNa和 gK如何影响 pre-BötC 中 MB 放电模式，

进一步阐明 gK和 gL对 MB 中的胞体簇个数的影响[21]。 
为研究动力学模型中不同簇放电模式及其转迁机制，Toporikova 和 Butera 介绍了簇放电的分类[8]。

参数[IP3]和持续钠电导(gNaP)的值对簇放电类型影响很大，若没有 Ca2+振荡且 gNaP在簇放电的范围内，为

胞体簇放电；若 Ca2+振荡，但 gNaP在亚振荡范围内时，是树突簇放电。除此，还会产生 somato-dendritic
簇或 MB [11]。 

利用快慢分析、分岔分析和 Izhikevich 的簇分类方案，我们研究了簇放电的产生及其转迁机制随 gNa

的变化而发生的转变，对呼吸节律起着重要的作用。 
本文结构如下：第二部分，介绍耦合 pre-Bötzinger 复合体神经元双室模型；第三部分中，探讨 gNa

对簇放电的影响，并用快慢分析，分岔分析和峰峰间期(InterSpike Interval, ISI)解释其产生和转迁的动力

学机制；最后进行总结。本文中的分岔图是用 XPPAUT 进行的。 

2. 模型介绍 

耦合 pre-Bötzinger 复合体神经元双室模型(TB) [6] [7] [9] [22]描述如下： 

Open Access

https://doi.org/10.12677/dsc.2023.123020
http://creativecommons.org/licenses/by/4.0/


赵雅琪 等 
 

 

DOI: 10.12677/dsc.2023.123020 188 动力系统与控制 
 

( )NaP CAN Na K Ld d ,i syn e tonic e mV t I I I I I I I C− −= − − − − − − −                    (1) 

( )( ) ( )d d ,i i i h ih t h V h Vε τ∞= −                               (2) 

( )( ) ( )d d ,i i i n in t n V n Vτ∞= −                                (3) 

( ) ( )1 ,d di s i j i ss t s s V sα τ∞= − −                              (4) 

钙动力学为 

[ ] ( )IN OUTER ERd d ,miCa t f J J= −                              (5) 

( ) [ ]d d 1 ,i d i iil t AK l A Ca l= − −                              (6) 

其中 { }, 1,2i j = 并且 i j≠ 。 iV 表示膜电位， ih 和 in 是电压依赖性的门控变量， is 是突触耦合变量， il 表
示未被灭活的 IP3 通道的部分，该通道会影响由

INERJ 和
OUTERJ 表示的胞浆和内质网(ER)之间钙通量。方 

程(1)~(6)称为全系统，系统(1)~(3)称为胞体子系统，系统(5)~(6)是树突子系统。各离子电流表达式如下： 

( ) ( ) ( )( )( )3
NaP NaP , Na Na Na Na, ,1p i i i i i iI g m V h V E I g m V n V E∞ ∞= − = − −  

( ) ( ) ( )4
K K K L L L, , ,i i i tonic e tonic e i syn eI g n V E I g V E I g V E− − −= − = − = −  

( ) [ ]( )( )CAN CAN Na, ,syn e syn e i i syn e iiI g s V E I g f Ca V E− − −= − = −  

其中 { }, 1,2i j = 。 NaPI ， CANI ， NaI ， KI ， LI ， syn eI − ， tonic eI − 分别代表持续钠电流，钙激活的非特异性阳

离子电流，钠离子电流，钾离子电流，泄露电流，耦合神经元网络连接所产生的电流以及细胞膜受到兴

奋性刺激所产生的电流。其它变量的表达式及参数值见附录中表 A1。 

3. 耦合神经元的同相簇放电 

在耦合 pre-Bötzinger 复合体神经元模型中，簇放电可以分为同相簇放电(初始值相同)与反相簇放电

(初始值不同)两种类型。本文主要研究同相簇放电。 

3.1. 钠电导对混合簇放电模式的影响 

探讨 gNa变化时簇的放电模式及其转迁机制，如图 1 所示。随着 gNa的增加，系统呈现出不同的放电

模式。图中的黑色曲线是膜电位 V1随 t 的变化趋势，红色曲线为钙离子浓度[Ca]1随 t 的变化趋势。随着

gNa的增加，经历了由树突簇，混合簇以及长短峰的循环三种放电模式。 

3.2. 簇放电模式的分岔分析 

当 Na 3 nSg = 时，[Ca]1，h1， Tot1CANg 的时间序列如图 2(a)所示。黑色、蓝色和红色曲线分别代表[Ca]1，

h1， Tot1CANg 的时间序列。
TotCAN i

g 是我们添加一个辅助变量 [ ]( )TotCAN CANi ig g f Ca= ，可代替直接使用 [ ]iCa

为分岔参数，其中， [ ]( )if Ca 是一个单调递增的下凹函数，见附录。钙随 t 产生周期性振荡，每个周期 

包括两个阶段：静息阶段和尖峰放电阶段。在静息阶段，钙值几乎不变，此时可以认为钙是一个常数， 
取[Ca]1的平均值，为 [ ]1 0.026 μMCa = 。在尖峰放电阶段，钙的波动比 h1的大，此时可以认为 h1是常数， 

钙是慢变量。类似的，部分具有代表性的簇放电也选择合适的慢变量进行分岔分析。 
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Figure 1. In-phase bursting of the system. (a) Na 1nSg = ; (b) Na 2 nSg = ; (c) 

Na 3 nSg = ; (d) Na 4 nSg = ; (e) Na 5 nSg = ; (f) Na 10 nSg = ; (g) Na 20 nSg =  
图 1. 同相簇放电模式。(a) Na 1nSg = ；(b) Na 2 nSg = ；(c) Na 3 nSg = ；(d) 

Na 4 nSg = ；(e) Na 5 nSg = ；(f) Na 10 nSg = ；(g) Na 20 nSg =  
 

树突子系统(5)-(6)的零等值线和周期轨迹如图 2(b)所示。其中，红色和蓝色曲线分别代表变量[Ca]1、

1l 的零等值线。黑色封闭曲线表示树突子系统的周期轨迹(顺时针方向)。轨迹在树突子系统离开五角星区

域(★)后，开始快速振荡，树突子系统的轨迹沿着[Ca]1零等值线的右分支向下移，[Ca]1也会随之缓慢减

小，然后跳至零等值线的左分支，最终回到五角星区域(★)。 
 

 
Figure 2. (a) Time series diagram of [Ca]1, h1, Tot1CAN g  vs. t when Na 3 nSg = ; (b) The periodic orbit in the 
dendritic subsystem when Na 3 nSg =  
图 2. (a) Na 3 nSg = 时[Ca]1，h1， Tot1CAN g 的时间序列图；(b) 当 Na 3 nSg = 时树突子系统中的周期轨线 

 

Na 3 nSg = 时，全系统的膜电位 V1 (黑色曲线)随 t 的变化趋势如图 3(a)所示。此时每个周期内有两种

不同类型的簇放电，为混合簇放电(MB)。根据树突子系统动力学的不同将每个周期分为两个阶段。第一

个阶段是从星号(⋆ )到实心圆(•)的时期，第二个阶段是从实心圆(•)到方块( )的时期。据[Ca]1振荡的动力
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学特性，混合簇放电包括胞体簇放电(第一个阶段)和树突簇放电(第二个阶段) [21]。树突系统中不同神经 
元的钙动力学是相同的，所以 [ ] [ ]1 2

Ca Ca= 。 
 

  

  
Figure 3. One and two-parameter bifurcation analysis of bursting with Na 3 nSg = . (a) Time series of membrane poten-
tial V1 (black curve); (b) Bifurcation structure of the fast subsystem for the somatic bursting; (c) Bifurcation structure of 
the fast subsystem for the dendritic bursting; (d) Two-parameter bifurcation of the fast subsystem with respect to the 
slow variable 

Tot1CANg  and h1 

图 3. Na 3 nSg = 时的单参数和双参数分岔分析。(a) 膜电位 V1 (黑色曲线)的时间序列；(b) 胞体簇的单参数分岔

分析；(c) 树突簇的单参数分岔分析；(d) 簇放电的双参数(
Tot11 CAN,h g )分岔分析 

 

Na 3 nSg = 时以 h1为慢变量对胞体簇进行分岔分析，对应快子系统的分岔如图 3(b)所示。(其中(b)，
(c)中黑色实线(虚线)表示稳定(不稳定)平衡点，红色实线(虚线)表示稳定(不稳定)的周期轨道，F1、F2 表

示平衡点的鞍结分岔，supH 表示超临界 Hopf 分岔，HC 表示同宿轨分岔，绿色曲线表示全系统轨线，下

同。)随 h1的增大，下支的静息态经由鞍结分岔(F1)跃迁至上支的稳定极限环，并由于稳定极限环的吸引

和不稳定焦点的排斥反复振荡，最终经由极限环上的同宿轨分岔(HC)回到下支的静息态。据 Izhikevich
簇放电分类的标准[23]，此时的簇放电模式为“fold/homoclinic”型簇放电。 

对于树突簇，此时由上文分析，可选择
Tot1CANg 为慢变量进行分岔分析，如图 3(c)所示。下支的静息 

态经由鞍结分岔(F1)跃迁至上支，由于 supH 产生的稳定极限环的吸引和不稳定焦点的排斥作用，轨线绕

着不稳定焦点旋转且振幅逐渐增大，最后经过极限环上同宿轨分岔(HC)回到下支的静息态，因此，簇放

电模式为“Hopf/homoclinic”型簇放电。 
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快子系统在 ( )Tot11 CAN,h g 平面上的双参数分岔如图 3(d)所示，f，homo，h 分别代表鞍结分岔曲线(红

色)，同宿轨分岔曲线(紫色)，以及 Hopf 分岔曲线(蓝色)。随着慢变量
Tot1CANg 的逐渐增加，全系统轨线(绿 

色曲线)在分岔曲线 f 和 homo 之间来回跃迁，意味着混合簇中胞体簇的产生与这两类分岔密切相关。全 
系统轨线在分岔曲线 f 和 homo 之间跃迁一次，对应于混合簇中的一个胞体簇。之后，

Tot1CANg 的突增，

使混合簇的胞体部分结束，进入树突部分。 
当 gNa增加至 5 nS 时，类似于 Na 3 nSg = 时的分析过程，以 h1为慢变量对胞体簇进行分岔分析，对

应快子系统的分岔如图 4(b)所示。该簇放电模式为“fold/homoclinic”型簇放电。树突簇如图 4(c)所示， 

该簇放电模式为“Hopf/homoclinic”型簇放电。快子系统在 ( )Tot11 CAN,h g 平面上的双参数分岔如图 4(d)所

示，同样的，全系统轨线在分岔曲线 f 和 homo 之间跃迁一次，对应于混合簇中的一个胞体簇。之后，
Tot1CANg  

的突然增加，使混合簇的胞体部分结束，进入树突部分。 
 

  

 
Figure 4. When Na 5 nSg =  (a) Time series of membrane potential V1 (black curve); (b) Bifurcation structure of 
the fast subsystem for the somatic bursting; (c) Bifurcation structure of the fast subsystem for the dendritic bursting; 
(d) Two-parameter bifurcation of the fast subsystem with respect to the slow variable 

Tot1CANg  and h1 

图 4. Na 5 nSg = 时 (a) 膜电位 V1 (黑色曲线)的时间序列；(b) 胞体簇的单参数分岔分析；(c) 树突簇的单参

数分岔分析；(d) 簇放电的双参数(
Tot11 CAN,h g )分岔分析 

 
当 gNa继续增加至 20 nS 时，超临界 Hopf 分岔 supH 消失，亚临界 Hopf 分岔 subH 出现，同时不稳

定极限环以及极限环的鞍结分岔 LPC 出现，且发生了稳定和不稳定极限环相遇的流分岔(TR)。此时，轨

迹没有到达平衡点，如图 5(d)所示，所以系统没有回到静息，而是出现长短峰的循环。 
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Figure 5. When Na 20 nSg =  (a) Time series of membrane potential V1 (black curve); (b) Bifurcation 
structure of the fast subsystem for the somatic bursting; (c) Bifurcation structure of the fast subsystem for 
the dendritic bursting; (d) Two-parameter bifurcation of the fast subsystem with respect to the slow varia-
ble 

Tot1CANg  and h1 

图 5. Na 20 nSg = 时 (a) 膜电位 V1（黑色曲线)的时间序列；(b) 胞体簇的单参数分岔分析；(c) 树
突簇的单参数分岔分析；(d) 双参数(

Tot11 CAN,h g )分岔分析 

 
参数的微小变化一般不会引起系统很大的变化，但关键点附近的变化可能会引起系统的突变(如系统

在周期与混沌之间的转换；簇放电模式的转变等)，而峰峰间期(ISI)是描述系统动态特性的一个状态变量。 
 

  
Figure 6. (a) The change of ISI sequence with gNa; (b) After taking the logarithm of ISI sequence 
图 6. (a) gNa变化时膜电位 V1对应的 ISI 序列；(b) 取对数后的 ISI 序列 
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为此，我们可以通过 ISI 分岔图进一步揭示 gNa 对神经元电活动的影响，如图 6(a)所示。簇放电(如

Na 3g = 或 5 nS 时)由静息和反复放电两个状态构成且静息阶段对应 ISI 的最大值，但是峰放电没有静息阶

段，故对峰放电(如 Na 20 nSg = 时)而言，ISI 的最大值变小。这是簇放电与峰放电的另一个区别。 
随着 gNa的增大，两簇之间由原来静息的状态逐步变为尖峰放电状态，相邻两个簇放电之间的间距逐

渐变小，直至消失，即变为峰放电状态，对应最大 ISI 逐渐降低。图 6(b)取对数后的 ISI 序列。 

4. 结论 

神经动力学的研究范围包括神经元的电生理学、神经传递物质的作用、神经网络的形成和塑性、神

经退行性疾病的发生机制等。在神经科学领域中，神经动力学是一项非常重要的研究领域，对于理解神

经系统的功能和疾病机制具有重要意义。 
Pre-Bötzinger 复合体在呼吸节律产生中至关重要，通过对病态节律的研究可以为相关疾病的治疗提

供解决方向。本文主要研究了钠电导(gNa)变化对耦合的 pre-Bötzinger 复合体中兴奋性神经元同相簇放电

模式的影响，并从动力学角度揭示了不同类型的簇放电模式及其转迁机制。结果表明，gNa的变化导致耦

合 pre-Bötzinger 复合体中兴奋性神经元分别表现为树突簇、混合簇以及长短峰的循环三种放电模式。当

gNa增加时，超临界 Hopf 分岔 supH 消失，亚临界 Hopf 分岔 subH 出现，同时不稳定极限环以及极限环

的鞍结分岔 LPC 出现，引起放电模式的转迁。因此，gNa 对耦合 pre-Bötzinger 复合体中兴奋性神经元的

放电节律有重要的影响，也为进一步探索呼吸节律的产生机制提供了有价值的思考。 
本文的研究有助于更好地理解 pre-Bötzinger 复合体呼吸神经元以及大脑其他区域的不规则簇放电，

研究方法可以推广并应用于其他具有多时间尺度的神经系统的研究中。类似方法也可用于解释金融系统

的稳定性、金融危机采取正确策略等[23]。 

基金项目 

本文得到郑州科技学院教师提升工程优秀青年教师(80000320018)资助。 

参考文献 
[1] Smith, J.C., Ellenberger, H.H., Ballanyi, K. and Feldman, J.L. (1991) Pre-Bötzinger Complex: A Brainstem Region 

that May Generate Respiratory Rhythm in Mammals. Science, 254, 726-729. https://doi.org/10.1126/science.1683005 
[2] Ramirez, J.M. and Richter, D.W. (1996) The Neuronal Mechanisms of Respiratory Rhythm Generation. Current Opi-

nion in Neurobiology, 6, 817-825. https://doi.org/10.1016/S0959-4388(96)80033-X 
[3] Rekling, J.C. and Feldman, J.L. (1998) Pre-Bӧtzinger Complex and Pacemaker Neurons: Hypothesized Site and Kernel 

for Respiratory Rhythm Generation. Annual Review of Physiology, 60, 385-405.  
https://doi.org/10.1146/annurev.physiol.60.1.385 

[4] Wei, X.Y., Zhao, Y., Wong-Riley, M.T., Ju, G. and Liu, Y.Y. (2012) Synaptic Relationship between Somatostatin- and 
Neurokinin-1 Receptor-Immunoreactive Neurons in the Pre-Bötzinger Complex of Rats. Journal of Neurochemistry, 
122, 923-933. https://doi.org/10.1111/j.1471-4159.2012.07862.x 

[5] Hodgkin, A.L. and Huxley, A.F. (1952) A Quantitative Description of Membrane Current and Its Application to Con-
duction and Excitation in Nerve. The Journal of Physiology, 117, 500-544.  
https://doi.org/10.1113/jphysiol.1952.sp004764 

[6] Butera, R.J., Rinzel, J. and Smith, J.C. (1999) Models of Respiratory Rhythm Generation in the Pre-Bötzinger Com-
plex. I. Bursting Pacemaker Neurons. Journal of Neurophysiology, 82, 382-397.  
https://doi.org/10.1152/jn.1999.82.1.382 

[7] Butera, R.J., Rinzel, J. and Smith, J.C. (1999) Models of Respiratory Rhythm Generation in the Pre-Bötzinger Com-
plex. II. Populations of Coupled Pacemaker Neurons. Journal of Neurophysiology, 82, 398-415.  
https://doi.org/10.1152/jn.1999.82.1.398 

[8] Toporikova, N. and Butera, R.J. (2011) Two Types of Independent Bursting Mechanisms in Inspiratory Neurons: An 
Integrative Model. Journal of Computational Neuroscience, 30, 515-528. https://doi.org/10.1007/s10827-010-0274-z 

https://doi.org/10.12677/dsc.2023.123020
https://doi.org/10.1126/science.1683005
https://doi.org/10.1016/S0959-4388(96)80033-X
https://doi.org/10.1146/annurev.physiol.60.1.385
https://doi.org/10.1111/j.1471-4159.2012.07862.x
https://doi.org/10.1113/jphysiol.1952.sp004764
https://doi.org/10.1152/jn.1999.82.1.382
https://doi.org/10.1152/jn.1999.82.1.398
https://doi.org/10.1007/s10827-010-0274-z


赵雅琪 等 
 

 

DOI: 10.12677/dsc.2023.123020 194 动力系统与控制 
 

[9] Park, C. and Rubin, J.E. (2013) Cooperation of Intrinsic Bursting and Calcium Oscillations Underlying Activity Pat-
terns of Model Pre-Bötzinger Complex Neurons. Journal of Computational Neuroscience, 34, 345-366.  
https://doi.org/10.1007/s10827-012-0425-5 

[10] Rinzel, J. (1985) Bursting Oscillations in an Excitable Membrane Model. Ordinary and Partial Differential Equations 
Proceedings of the 8th Conference, Dundee, 25-29 June 1984, 304-316. https://doi.org/10.1007/BFb0074739 

[11] Dunmyre, J.R., Del Negro, C.A. and Rubin, J.E. (2011) Interactions of Persistent Sodium and Calcium-Activated 
Nonspecific Cationic Currents Yield Dynamically Distinct Bursting Regimes in a Model of Respiratory Neurons. 
Journal of Computational Neuroscience, 31, 305-328. https://doi.org/10.1007/s10827-010-0311-y 

[12] Gu, H.G. (2013) Different Bifurcation Scenarios of Neural Firing Patterns Observed in the Biological Experiment on 
Identical Pacemakers. International Journal of Bifurcation and Chaos, 23, Article ID: 1350195.  
https://doi.org/10.1142/S0218127413501952 

[13] Wang, Y.Y. and Rubin, J.E. (2016) Multiple Timescale Mixed Bursting Dynamics in a Respiratory Neuron Model. 
Journal of Computational Neuroscience, 41, 245-268. https://doi.org/10.1007/s10827-016-0616-6 

[14] Bertram, R. and Rubin, J.E. (2017) Multi-Timescale Systems and Fast-Slow Analysis. Mathematical Biosciences, 287, 
105-121. https://doi.org/10.1016/j.mbs.2016.07.003 

[15] Wang, Z.J., Duan, L.X. and Cao, Q.Y. (2018) Multi-Stability Involved Mixed Bursting within the Coupled 
Pre-Bötzinger Complex Neurons. Chinese Physics B, 27, Article ID: 070502.  
https://doi.org/10.1088/1674-1056/27/7/070502 

[16] Li, X. and Hou, J. (2016) Bursting Phenomenon in a Piecewise Mechanical System with Parameter Perturbation in 
Stiffness. International Journal of Non-Linear Mechanics, 81, 165-176.  
https://doi.org/10.1016/j.ijnonlinmec.2016.01.014 
https://www.nstl.gov.cn/paper_detail.html?id=d62118e9afa263bcb87987dbe7d7d718  

[17] Yu, Y., Zhang, Z., Bi, Q. and Gao, Y. (2016) Bifurcation Analysis on Delay-Induced Bursting in a Shape Memory Al-
loy Oscillator with Time Delay Feedback. Applied Mathematical Modelling, 40, 1816-1824.  
https://doi.org/10.1016/j.apm.2015.09.010 

[18] Zhen, B. and Xu, J. (2010) Fold-Hopf Bifurcation Analysis for a Coupled FitzHugh-Nagumo Neural System with Time 
Delay. International Journal of Bifurcation and Chaos, 20, 3919-3934. https://doi.org/10.1142/S0218127410028112 

[19] Izhikevich, E.M. (2000) Neural Excitability, Spiking and Bursting. International Journal of Bifurcation & Chaos in 
Applied Sciences & Engineering, 10, 1171-1266. https://doi.org/10.1142/S0218127400000840 

[20] Duan, L., Zhai, D. and Tang, X. (2012) Bursting Induced by Excitatory Synaptic Coupling in the Pre-Bötzinger Com-
plex. International Journal of Bifurcation and Chaos, 22, Article ID: 1250114.  
https://doi.org/10.1142/S0218127412501143 

[21] Lü, Z.S., Chen, L.N. and Duan, L.X. (2019) Bifurcation Analysis of Mixed Bursting in the Pre-Bötzinger Complex. 
Applied Mathematical Modelling, 67, 234-251. https://doi.org/10.1016/j.apm.2018.10.031 

[22] Duan, L., Yuan, D., Chen, X., et al. (2015) Transition Mechanisms of Bursting in a Two-Cell Network Model of the 
Pre-Bötzinger Complex. International Journal of Bifurcation and Chaos in Applied Sciences and Engineering, 25, Ar-
ticle ID: 1550069. https://doi.org/10.1142/S0218127415500698 

[23] 凯歌. 若干经济系统的 Hopf 分叉和非线性动力学研究[D]: [博士学位论文]. 北京: 北京工业大学, 2018. 
 
 

https://doi.org/10.12677/dsc.2023.123020
https://doi.org/10.1007/s10827-012-0425-5
https://doi.org/10.1007/BFb0074739
https://doi.org/10.1007/s10827-010-0311-y
https://doi.org/10.1142/S0218127413501952
https://doi.org/10.1007/s10827-016-0616-6
https://doi.org/10.1016/j.mbs.2016.07.003
https://doi.org/10.1088/1674-1056/27/7/070502
https://doi.org/10.1016/j.ijnonlinmec.2016.01.014
https://www.nstl.gov.cn/paper_detail.html?id=d62118e9afa263bcb87987dbe7d7d718
https://doi.org/10.1016/j.apm.2015.09.010
https://doi.org/10.1142/S0218127410028112
https://doi.org/10.1142/S0218127400000840
https://doi.org/10.1142/S0218127412501143
https://doi.org/10.1016/j.apm.2018.10.031
https://doi.org/10.1142/S0218127415500698


赵雅琪 等 
 

 

DOI: 10.12677/dsc.2023.123020 195 动力系统与控制 
 

附录 

模型中的涉及的函数及参数取值如下 
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Table A1. Parameter values in the theoretical model 
表 A1. 模型中的参数值 

参数 参数值 参数 参数值 参数 参数值 

mC  21 μF Nag  varied, nS 3IPL  0.37 PL∙S−1 

NaE  50 mV Kg  11.2 nS 3IPP  31,000 PL∙S−1 

KE  −85 mV NaPg  3 nS lK  1.0 μM 

LE  −58 mV tonic eg −  0.4 nS aK  0.4 μM 

syn eE −  0 mV CANg  0.7 nS SERCAV  400 aMOL∙S−1 

mθ  −34 mV syn eg −  9 nS SERCAE  0.2 μM 

nθ  −29 mV Lg  2.3 nS A 0.001 μM−1∙mS−1 

mpθ  −40 mV sσ  −5 mV dK  0.4 μM 

hθ  −48 mV nσ  −4 mV CANK  0.74 μM 

sα  0.2 msec−1 ,m pσ  −6 mV CANn  0.97 

sτ  5 msec hσ  5 mV [ ]3IP  1.2 μM 

hτ ε  10,000 msec sθ  −10 mV [ ]Tot
Ca  1.25 μM 

nτ  10 msec mσ  −5 mV mf  0.000025 pL−1 

σ  0.185     
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